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INTRODUCAO

o Biometria da Iris

o Identificacao da iris:
e A uma certa distancia
e Sob movimento

o Técnicas de analise adicionais:
o Reflexos de luz de superficie,
e Oclusoes e Flutuacoes de perspectiva
e Jluminacao do olho
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INTRODUCAO
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o Extracao de caracteristicas da iris

o Técnicas utilizadas para a analise mais eficiente e
robusto das 1imagens

» Melhor selecao wavelet.

o Noisy Iris Challenge Evaluation—Part 11
(NICE:II)
o UBIRIS.v2




METODOLOGIA

Image segmentation

1. Iris localization
2. Coordinate system transform
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Image processing

1.Denoising (RGB -= RE)
2. Conversion to
monochromatic image
3. Eyelid occlusions
and reflections removal
4. Eyelashes removal
5. Histogram eqgualization

W

Signatures encoding

1. Wawvelat transform (rbio 3.1 W4)
2. Binarization (1 if median)

i

Score calculation
(Hamming distance)




SEGMENTACAO

o Localizacao da Iris

1.
2.
3.

Localizar as reflexoes de fonte de luz.
Preencher as reflexoes segmentados.

Limites da iris modeladas como circulos nao-
concentricos sao encontrados.

Fronteira exterior da iris:
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Fig. 3. Iris outer boundary search pattern (Sankowski et al, 2010).

Localizar os limites inferior e superior da
palpebra modeladas como arcos circulares.
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SEGMENTACAO x

o Coordenadas cartesianas -> polar.
¢ (X’Y)' > (I' s B)

o Imagem retangular da iris de tamanho 512 x 256
pixels.

o Mascara binaria
e Oclusoes da estrutura da iris.
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SEGMENTACAO

Iris image Segmentation map
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400x300 pixels

Iris segmentation

Polar iris I Mask

512x256 pixels

Fig. 2. Image segmentation scheme.




PRE-PROCESSAMENTO
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RGB -> RG

Cropping

256x256 pixels

RG -> grey scale image

v

Normalization

1

Normalized
iris image
256x256 pixels

Masking m w




EXEMPLO DE ABORDAGEM

o Extracao de caracteristicas mais distintas:

e Transformada Wavelet

 Medida de qualidade utilizados
o Taxa de falsa aceitacao(FAR)
o Taxa de falsa rejeicao (FRR)
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EXEMPLO DE ABORDAGEM

o Transformada Wavelet Discreta (DWT)
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Fig. 7. The wawelet decomposidon tree (LP — lowpass fileer, HP — highpass filter, |2
— dyadic downsampling, A — approximatdon coefficients, Vv — wertical detail
coefficients, H — horizontal detail coefficients, D — diagonal detail coefficients)

(Szewczyk, 2007).




EXEMPLO DE ABORDAGEM

o 881 vetores de caracteristicas diferentes
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o A analise utilizou 5.000 comparacoes do 500.000
no conjunto de tretnamento NICE II para o teste.

Table 2

The top list of the most relevant wawvelet sets obtained from 881 sets based on the EER

value.
MNo. EER W awvelet Component Size [bits])
1 12.03% rbio2.2 W 400
2 12.19% rbio3.1 W3 1156
3 13.48% rbio3.1 W2 4356
4 14.33% haar W5 54
5 14.33% rbiol.1 V5 G
& 15.68% rbio3.1 g 324
7 16.36% rbio3.1 W1 16641
a8 17.73% rbio2.4 W 576
9 19.04°% coif1 W <00
10 19.50% rbio2.2 Vo 14
11 19.61% biorl.3 W2 4489
12 20.04% biorl.s W2 4900
13 20.61% rbio3.1 W5 100D
14 20.61% dbz2 V5 100
15 20.61% sSym2 W5 100
16 20,7705 haar W3 1024
17 20,7705 rbio1.1 W3 1024
18 21.30% haar W 256
19 21.30% rbiol.1 W 256

20 21.45% rbio3.3 W5 196




EXEMPLO DE ABORDAGEM
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o Wavalet Reverse Biorthogonal
» Propriedades:

o simétricas,
o nao ortogonalis,

o b1 ortogonal.

Wavalet rbio2.2 Wavelet rbio3.1




ASSINATURA DE CODIFICACAO

0 se V, <média(V,)

1 caso contrario

 —

o Como V, consiste de 324 coeficientes, a assinatura tera 324
bits.

Fig.: Exemplos de assinaturas de diferentes pessoas
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CLASSIFICACAO

o Distancia de Hamming:
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Se s <=t, as iris pertencem a mesma pessoa

|

Caso contrario, as iris pertencem a pessoas
diferentes




RESULTADOS

o Medida estatistica
estabelecida pela NICE II.

o Determinar a sua distincao.

d' _ |.lufr1 - .lufrz|l
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o d’'=1,0931

o Quanto maior d’

* melhor poder discriminativo do
método verificado

e menores taxas de erro de
autenticacao
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Fig. 16. The DET curves for the proposed method obtained using the UBIRISv.2
database.




CONCLUSAO

o O método proposto parece ser um pouco
Insensiveis a:
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» Mudancas de perspectiva;
e Condicoes de 1luminacao;
e Grau oclusao variavel,;

» Reflexoes.

o Principal vantagem:

o Assinatura compacta: 324 bits (geralmente é 2048
bits).
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